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RESUMO: Neste artigo, examino algoritmos de inteligéncia artificial (IA) como textos estrutur-
antes que processam informagoes, moldam narrativas e reproduzem esteredtipos raciais, sustentan-
do dinamicas de exclusdo. Apresento um modelo tedrico com trés instancias textuais interligadas:
Texto-Prompt, que expressa a inten¢do do usudrio; Texto-Resposta, que materializa o resultado pro-
duzido; e Texto-Algoritmo, camada invisivel que define as regras internas do sistema. Analiso um
caso em que uma imagem gerada por IA retratou uma mulher negra armada em uma favela, embora
o pedido original indicasse uma figura positiva. Para explorar esse viés, desenvolvi uma simula¢éo
em Python que evidencia a associa¢do automatica entre termos racializados e violéncia, revelando a
reprodugdo sistematica de esteredtipos. Também examino comentarios em redes sociais que natu-
ralizam essas distor¢des, transferindo a responsabilidade ao usuario e ocultando o papel central do
algoritmo na constru¢do das representagdes. Sustento que tais sistemas funcionam como agentes
discursivos que reforcam desigualdades e hierarquias historicas. Defendo a reescrita algoritmica
como gesto ético e politico, apoiada em estratégias como diversificacao de bases de dados, filtros de
viés, transparéncia e regulamentacao. Concluo reafirmando a tese que orienta este trabalho: o algo-
ritmo é um texto e, como tal, pode e deve ser reescrito para romper légicas de exclusao.
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ABSTRACT: In this article, I examine artificial intelligence (AI) algorithms as structuring texts that
process information, shape narratives, and reproduce racial stereotypes, thereby sustaining dynam-
ics of exclusion. I present a theoretical model composed of three interconnected textual instances:
the Prompt-Text, which expresses the user’s intent; the Response-Text, which materializes the gen-
erated output; and the Algorithm-Text, the invisible layer that defines the system’s internal rules. I
analyze a case in which an Al-generated image depicted a Black woman holding a gun in a favela,
despite the original prompt specifying a positive figure. To explore this bias, I developed a Python
simulation that demonstrates how the algorithm automatically associates racialized terms with vio-
lence, revealing the systematic reproduction of stereotypes. I also examine social media comments
that naturalize such distortions, shifting responsibility to the user while obscuring the algorithm’s
central role in constructing representations. I argue that these systems operate as discursive agents
that reinforce historical inequalities and hierarchies. I defend algorithmic rewriting as an ethical
and political act, supported by strategies such as diversifying datasets, applying bias filters, ensuring
greater transparency, and promoting regulation. I conclude by reaffirming the thesis that guides this
work: the algorithm is a text, and, as such, it can - and must - be rewritten to dismantle exclusion-
ary logics.



INTRODUCAO

A crescente presenca da inteligéncia artificial (IA) em processos de produgao de contetdo
tem evidenciado a influéncia dos algoritmos na construgdo de narrativas e significados so-
ciais. Longe de serem entidades neutras e objetivas, os algoritmos carregam, em sua estrutura,
decisdes humanas, baseadas em dados historicamente condicionados por relagdes de poder
e desigualdade. Assim, em vez de operarem como meras ferramentas técnicas, os algoritmos
configuram-se como textos (Araujo, 2025a) e, em fungdo disso, funcionam como construgdes
discursivas que organizam e reproduzem sentidos, afetando a maneira como determinados

grupos sociais sdo representados.

No Brasil, esse fendmeno tornou-se ainda mais evidente com o recente caso da deputada
estadual Renata Souza (PSOL-R]), que utilizou uma ferramenta de IA para gerar uma imagem
sua no estilo Pixar. Embora o prompt descrevesse apenas sua identidade como mulher negra e
sua origem na favela da Maré, a IA produziu uma imagem que a retratava segurando uma arma,
ativando uma narrativa visual associada a criminalidade. Esse episddio ilustra como sistemas
algoritmicos ndo interpretam comandos de maneira literal e mobilizam padrdes e associagdes
estatisticas presentes nos dados de treinamento, reproduzindo estereotipos historicamente ar-
raigados. A forma como diferentes identidades sao visualmente representadas nesses sistemas

reflete, portanto, hierarquias sociais e constru¢des discriminatorias ja existentes.

Para leitoras e leitores ndo brasileiros, é fundamental contextualizar quem ¢ a figura publica
envolvida no episédio que desencadeou este estudo. Renata Souza ¢ deputada estadual no Rio
de Janeiro e uma importante intelectual negra brasileira. Graduada em Comunicagao Social
pela Universidade Federal do Rio de Janeiro (UFR]), possui mestrado e doutorado em Co-
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municagdo e Cultura pela mesma institui¢ao, além de pos-doutorado em Comunicagdo pela
Universidade Federal Fluminense (UFF). Sua trajetdria académica e politica articula a defesa
dos direitos humanos, a dentincia do genocidio da popula¢ao negra e a critica sistematica da
violéncia de Estado nas favelas cariocas. Diante desse perfil, o fato de um sistema de IA gene-
rativa produzir uma imagem em que a parlamentar aparece segurando uma arma evidencia,
de maneira ainda mais contundente, como essas tecnologias podem automatizar e atualizar
esteredtipos raciais profundamente enraizados na historia social brasileira.

Este artigo demonstra que, por serem textos, os algoritmos produzem narrativas visuais ca-

pazes de reforgar esteredtipos raciais. A partir da analise do caso de Renata Souza, sustenta-se
4 . . <« » « » <« »

que, quando um prompt contém termos racializados como “mulher negra’, “afro” ou “favela’, o
sistema tende a associd-los automaticamente a elementos que reforcam narrativas de violéncia
e criminalidade. Em contraste, prompts sem essas referéncias resultam em imagens mais po-
sitivas, com representa¢des distantes da criminalidade. Esse padrao revela que os algoritmos
geram imagens e constroem discursos visualmente orientados, capazes de reproduzir ou res-

significar narrativas sociais preexistentes.

A tese defendida neste artigo é a de que esses processos de geracao de imagens por IA de-
monstram que o algoritmo nao opera de forma neutra, mas como um texto passivel de rees-
crita. Tal como ocorre com qualquer produgao discursiva, os algoritmos podem e devem ser
reconfigurados para evitar a reprodugao de vieses discriminatdrios. A compreensao dessa di-
namica é fundamental para o desenvolvimento de tecnologias mais justas, capazes de promo-
ver representacdes equanimes e de contrariar a logica de exclusdo automatizada que caracteri-
za a necroalgoritmizagdo (Aratjo, 2025b).
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Por meio desta investigacao, evidencia-se os mecanismos de reproducdo do racismo algo-
ritmico e a urgéncia de uma intervencao critica nesses sistemas. Se o algoritmo é um texto,
permanece a pergunta: a quem cabe reescrevé-lo?

1. A NATUREZA DISCURSIVA DOS ALGORITMOS
1.1. O QUE E UM ALGORITMO?

Robin K. Hill (2016), em “What an Algorithm Is”, argumenta que algoritmos nio sao meras
instrugdes mecanicas, mas constru¢des formais que carregam significados e pressuposicoes.
Para ela, a definigdo envolve aspectos sintaticos e semanticos, pois, além de organizar coman-
dos, incorpora sentidos manifestos em suas fungdes e impactos. Assim, um algoritmo estrutu-
ra operagoes e reflete valores, normas e interpretagdes de quem o escreve.

Na perspectiva da Filosofia da Computagado, Hill propée uma definicdo que ultrapassa o
formalismo e enfatiza estrutura, controle e propdsito: “um algoritmo é uma estrutura de con-
trole composta, finita, abstrata e efetiva, dada de forma imperativa, que realiza um propdsi-
to especifico sob condi¢des previamente estabelecidas” (Hill, 2016, p. 47)'. Essa concepgao
amplia a visao tradicional ao atribuir-lhe status ontologico, reconhecendo-o como entidade
estruturada que impoe regras e opera dentro de condigdes especificas. A autora identifica seis
caracteristicas essenciais: finito, pois deve caber em espaco e tempo delimitados; abstrato, por
nao se restringir a manifestagdo fisica e ser aplicavel em diferentes contextos; efetivo, por ser
executavel sem depender de julgamento humano ou criatividade; estruturado, por organizar
operagdes em sequéncia logica; imperativo, por prescrever procedimentos de forma explicita

e ndo ambigua; e intencional, por visar a um proposito especifico em condi¢des determinadas.
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1. Tradugdo livre de: “An algorithm is
a finite, abstract, effective, compound
control structure, imperatively given,
accomplishing a given purpose under
given provisions” (Hill, 2016, p. 47).



2. Tradugdo livre de: “there is way
more to an algorithm than its proce-
dure” (Hill, 2016, p. 46).

3. Tradugéo livre de: “when we teach
algorithms, we do not merely hand
our students Turing machines... we
teach an algorithm via vernacular,
hand-waving and demonstration,
until I see the light dawn” (Hill, 2016,
p. 54).

4. Tradugdo livre de: “algorithms are
all about semantics, with ‘what it
means taken to be ‘what it does’ for
us” (Hill, 2016, p. 46).

A partir dessa definigdo, defende-se que “o algoritmo é um texto” (Araujo, 2025a), pois,
como sistema de significado, processa, organiza e interpreta dados. Hill (2016, p. 46) afirma
que “ha muito mais em um algoritmo do que apenas seu procedimento™, ressaltando que in-
terpretacdo e contexto de uso sao fundamentais a sua existéncia. Tal como ocorre com discur-
sos, estruturam narrativas e moldam percepgdes da realidade ao definir a organizagdo e a apre-
sentacdo de dados, gerando efeitos de sentido alinhados as inten¢des de seus programadores.

A natureza textual se evidencia quando Hill observa que a compreensdo de um algoritmo
nao se reduz a codificagdo formal, pois “quando ensinamos algoritmos, ndo apenas entregamos
aos nossos alunos maquinas de Turing... ensinamos um algoritmo por meio da linguagem, ges-

tos e demonstra¢iao®”

(Hill, 2016, p. 54). Isso confirma que nao existem em um vacuo técnico,
mas sdo explicados, interpretados e implementados em contextos que influenciam sua aplica-

¢do e constroem sentidos.

Ao reconhecer que operam dentro de uma estrutura discursiva, torna-se evidente a impossi-
bilidade de considerar tais sistemas como neutros. Hill (2016) observa que a defini¢ao classica
frequentemente ignora a dimensao semantica, tratando os algoritmos apenas como férmulas
matematicas, quando “os algoritmos sao essencialmente sobre semantica, com ‘o que significa’

sendo entendido como ‘o que faz’ para nds*”

(Hill, 2016, p. 46). Assim, os algoritmos carregam
valores, pressupostos e intengdes incorporados por seus criadores, refletindo escolhas que po-
dem amplificar determinados padroes e invisibilizar outros, dindmica especialmente critica

em aplicagdes como avaliagdo de crédito, selecao de candidatos e policiamento preditivo.

O modo como algoritmos processam dados afeta também a producdo de representagdes
visuais. O recente trend de imagens geradas por IA no estilo Pixar, por exemplo, estiliza tragos
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fisicos e contextos sociais a partir de bases enviesadas. Esse processo pode reforcar estereétipos
e distorcer narrativas, como no caso denunciado pela deputada Renata Souza, cuja imagem foi
associada a um cendrio de violéncia, expondo as implica¢des do racismo algoritmico na gera-
¢do de imagens (Araujo, 2024).

Essa discussdo se articula com a analise de Hill sobre como a defini¢do e o ensino de algo-
ritmos influenciam sua implementagdo e seu impacto social. A autora questiona quem decide
quais algoritmos merecem estudo e aplica¢do e quais problemas sdo considerados dignos de
solugdo algoritmica, apontando que tais escolhas orientam os critérios e as prioridades do de-

senvolvimento tecnologico.

A abordagem de Hill revela que algoritmos ndo sao apenas estruturas matematicas, mas dis-
cursos que moldam o mundo digital e social. Reconhecer sua dimensdo semantica e interpre-
tativa reforca a tese de que sao textos que carregam intengdes, vieses e efeitos concretos. Assim,
analisa-los exige ir além da eficiéncia técnica, incorporando sua natureza discursiva, politica e
ética. Essa perspectiva é fundamental para compreender que, embora escritos para um fim es-
pecifico, algoritmos sdo interpretados de formas que podem perpetuar estruturas preexistentes
e veicular ideologias, influenciando a forma como processam dados e produzem resultados.

1.2. O MITO DA NEUTRALIDADE ALGORITMICA

A crenga na neutralidade algoritmica é um dos grandes equivocos da nossa era. O discurso
da imparcialidade matematica oculta que tais sistemas sdo produtos de decisbes humanas,
carregando valores, vieses e interesses. Como alerta Cathy O’Neil, “os algoritmos sdo ‘opinides
incorporadas em matematica” (O’Neil, 2020, p. 15), evidenciando que modelos computacio-
nais ndo sdo abstragdes neutras, mas escolhas que frequentemente reproduzem desigualdades

sistémicas.
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O’Neil mostra como algoritmos aplicados em recrutamento, crédito e seguranga publica
operam em prejuizo de populagdes marginalizadas. Seu argumento central destaca trés carac-
teristicas: opacidade, escala e dano. Destaco a opacidade para mostrar que ela decorre da im-
possibilidade de compreender e contestar decisdes algoritmicas, muitas vezes protegidas como
“segredos comerciais vitais” (O’Neil, 2020, p. 208).

A nocividade desses sistemas se amplia no campo da busca e recomendagdo, como analisa
Safiya Noble (2021). Segundo a autora, “o racismo ndo ¢ um fendmeno novo e, cada vez mais,
as formas como ele se manifesta vao se alterando e se aprimorando. Hoje, ele tem se perpetua-
do também no campo das tecnologias digitais” (Noble, 2021, p. 14). Noble examina o Google e
revela como estruturas de ranqueamento favorecem representacdes estereotipadas e discrimi-

natdrias da mulher negra, mantendo hierarquias de poder sob a ilusao de neutralidade.

O efeito combinado dessas dindmicas configura a exclusdo algoritmica, fendmeno no qual
grupos historicamente subjugados sdo sistematicamente prejudicados por decisdes automa-
tizadas. Os algoritmos “nao ouvem. Tampouco vergam. Sdo surdos ndo somente a charme,
ameaca e adulagdo, mas também a ldgica - mesmo quando ha boas razdes para se questionar
os dados que alimentam seus resultados” (O’Neil, 2020, p. 18). Essa insensibilidade alimenta
um circulo vicioso em que erros deixam de ser pontuais e se tornam estruturais. Reconhecer
tais impactos exige desmontar o mito da neutralidade e admitir que algoritmos operam dentro
de estruturas sociais marcadas por desigualdades. Para Noble, “é hora de pensar sobre inteli-
géncia artificial como uma questao de direitos humanos” (Noble, 2021, p. 59). A desmistifica-
¢do da imparcialidade matematica é condi¢do para reivindicar transparéncia, regulamentagao
e design comprometido com justica social.
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Essa discussdo sobre exclusao algoritmica e sobre a necessidade de desnaturalizar a pre-
tensa neutralidade técnica encaminha para um ponto central das pesquisas recentes sobre IA
generativa: sua natureza eminentemente linguistica. Como observam Duque-Pereira e Moura
(2023), a IA generativa deve ser compreendida como um fenémeno linguistico que reorgani-
za praticas comunicativas, uma vez que opera por meio de simulagdes estatisticas e ndo por
processos interpretativos. Os autores ressaltam a opacidade dos modelos e os riscos associados
a corpora de treinamento enviesados, o que reforca a necessidade de abordagens criticas que
considerem os efeitos sociopoliticos dessas arquiteturas. Essa reflexdo converge com a perspec-
tiva aqui adotada de que o algoritmo ¢ também um texto performativo.

Essa critica converge com o conceito de governamentalidade algoritmica de Garcia-Cancli-
ni (2021), para quem os algoritmos “desorganizam massas” e, sob aparéncia de neutralidade,
refor¢am desigualdades ao excluir grupos da visibilidade digital. O autor adverte que “a invisi-
bilidade gerada pelos algoritmos é um perigo real, pois, quando os dados falham em represen-
tar a diversidade das experiéncias humanas, refor¢am a exclusao dos grupos marginalizados”
(Garcia Canclini, 2019, p. 149).

O debate também dialoga com o colonialismo digital de Faustino e Lippold (2023), forma
concreta de dominagdo que perpetua desigualdades econdmicas, politicas e raciais por meio
da tecnologia. Treinados com dados enviesados, os algoritmos atualizam a logica colonial sob
o verniz da inovagdo. Essa logica se radicaliza no conceito de necroalgoritmiza¢io, que exami-
na como a tecnologia hierarquiza vidas e torna racializados invisiveis, automatizando o racis-

mo e legitimando-o como eficiéncia técnica, tema que desenvolvo a seguir.
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1.3. A NECROALGORITMIZAQAO E O RACISMO ALGORITMICO

Como demonstrado, a era dos algoritmos, longe de significar um avan¢o imparcial, intensi-
ficou dindmicas de controle e exclusdo social. Inspirado na teoria da necropolitica de Achille
Mbembe (2018), o conceito de necroalgoritmiza¢ao descreve como IA e sistemas algoritmicos
se tornaram instrumentos de administragdo da morte social, politica e econémica de deter-
minados grupos. Assim, a “necroalgoritmizacdo (...) tem o potencial de fazer a humanidade
retroceder varias gera¢des em termos de direitos humanos” (Araugjo, 2025b, p. 14).

Se Mbembe (2018) mostrou como a necropolitica decide quem vive e quem morre nos espa-
cos fisicos da guerra, do encarceramento e da marginalizacdo, a necroalgoritmizagao desloca
essa logica para territdrios digitais. Neles, algoritmos atuam como dispositivos de exterminio
simbolico, pois definem quais corpos terdo visibilidade e quais permanecerao apagados; quem
sera integrado ao mercado de trabalho e quem sera rejeitado por softwares de recrutamento;
quem terd acesso a crédito e quem sera classificado como risco econdmico. A desumanizacao

algoritmica opera em cinco dimensdes principais:

1. Redugiao da vida a dados - A individualidade dos sujeitos é ignorada em favor de classi-
ficagdes estatisticas. Os corpos negros, historicamente alvos de violéncia estrutural, conti-
nuam sendo monitorados, preditos e condenados pelo sistema algoritmico.

2. Viés algoritmico e discriminagao - Sistemas de IA conservam padrdes raciais de exclu-
sao sob o argumento de eficiéncia, como evidenciado em ferramentas de reconhecimento

facial que erram desproporcionalmente contra pessoas negras.
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3. Implicagdes sociais e econdmicas — Algoritmos de avaliagdo de crédito, previsibilidade
de crime e processos seletivos criam camadas invisiveis de exclusdo que privam grupos ra-
cializados de oportunidades.

4. Cultura e representagdo — Como analisado nas imagens geradas por IA, a necroalgorit-
mizagdo opera também na esfera simbdlica, consolidando narrativas visuais que reforcam

esteredtipos negativos sobre a negritude.

5. Resisténcia e enfrentamento - Embora os algoritmos repliquem padrdes histéricos de
opressdo, sua natureza textual os torna passiveis de reescrita. O desafio, portanto, é descolo-
nizar esses sistemas e construir novas arquiteturas digitais baseadas na equidade.

A necroalgoritmizagdo revela que, na era digital, o poder de decidir sobre a vida e a morte, a
dignidade e a marginalizagdo é mediado por processos algoritmicos. Se o algoritmo ¢ um texto,
ele tem um autor e quem o escreve deve ser responsabilizado. Desafiar a necroalgoritmizagao
é reescrever esse texto, garantindo que a inteligéncia artificial nao seja um instrumento de per-
petuacdo da morte simbolica, econdmica e politica das populagdes negras, mas sim um espago
de reconstrucao de novas possibilidades.

2. METODOLOGIA

Esta pesquisa qualitativa, de carater exploratdrio, busca compreender os processos discursivos
envolvidos na geragdo algoritmica de imagens e sua interse¢do com a reproducio de estered-
tipos raciais. Conforme orienta Paiva, é fundamental “descrever com clareza os objetivos, o
contexto em que se realizou a investigacao, o suporte tedrico, e os procedimentos de geragao e
analise dos dados” (Paiva, 2019, p. 103). O enfoque adotado parte da premissa de que necroal-
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goritmizagao e racismo algoritmico ndo se reduzem a métricas estatisticas, pois sao fenome-
nos complexos, atravessados por disputas de sentido, representagdes simbolicas e relagoes de
poder na sociedade digital.

O procedimento metodoldgico adotado, dialogar com modelos generativos (ChatGPT e
DeepSeek), para solicitar ndo apenas interpretagdes da imagem, mas também simulagdes de
codigo-fonte se articula com o que Duque-Pereira e Moura (2025) descrevem como dialogis-
mo simulado. Embora a maquina produza respostas que aparentam negociagao e explica¢ao,
trata-se de um regime discursivo centralizado, no qual o algoritmo performa transparéncia
sem abrir seus mecanismos internos. Assim, as simula¢des geradas configuram dados dis-
cursivos relevantes, nao por revelarem o c6digo real, mas por representarem o modo como o

proprio sistema concebe e organiza associagdes raciais.

Essa abordagem exploratdria ¢ pertinente para investigar fendmenos pouco estudados,
permitindo a formulagido de hipoteses e a construgdo de quadros interpretativos que am-
pliem a compreensio. E especialmente valiosa quando se busca familiaridade com o pro-
blema, aprofundando a clareza conceitual e fomentando questionamentos criticos. Assim,
examino o impacto da inteligéncia artificial na constru¢do de narrativas visuais ndo para
quantificar a incidéncia de vieses, mas para interpretar como eles se manifestam discursi-
vamente. Nesse sentido, a apresentacao dos resultados se ancora na analise critica, pois “os
resultados precisam ser apresentados com a media¢do da voz do pesquisador, comparando
autores e teorias, mostrando convergéncias ou divergéncias e tomando posi¢ao” (Paiva, 2019,
p. 63). Essa perspectiva orienta o uso do Triangulo Discursivo da Textualidade Algoritmica
(TDTA) como ferramenta analitica capaz de articular, de forma integrada, as dimensoes de
produgcdo, resposta e estrutura dos textos algoritmicos.
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2.1. 0O TDTA

Neste estudo, examino trés instancias textuais interconectadas. O Texto-Prompt (TP) é a for-
mulagdo inicial que, embora atribuida ao usudrio, ja esta condicionada por suas expectativas
e pelo funcionamento do sistema. O Texto-Resposta (TR) é o produto gerado pelo algoritmo,
moldado por regras e padrdes subjacentes. O Texto-Algoritmo (TA) é a estrutura invisivel
que rege a producao textual e delimita o que pode ou nao ser gerado. Essa perspectiva revela
como os algoritmos respondem a comandos e atuam como agentes discursivos que organizam
narrativas e inscrevem visdes de mundo na estrutura de suas respostas, como mostro na figura
subsequente.

N
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Figura 1 - Triangulo Discursivo da
Textualidade Algoritmica

Fonte: elaborado pelo autor



O TDTA, representado na figura, modela a interacdo entre trés instancias textuais que es-
truturam a produgdo discursiva mediada por inteligéncia artificial: TP, TR e o TA. Mais que
um esquema de entrada e saida de dados, o TDTA revela que toda interagdo nesse ambiente
¢ atravessada por uma légica de condicionamento algoritmico, na qual o algoritmo se afirma
como agente textual e regulatério.

No vértice esquerdo, o TP aparece com seta ascendente, mas apoiado sobre o TA, visual-
mente desfazendo a ideia de um gesto puramente humano. O enunciado do usuario ja nasce
moldado por regras, formatos e restri¢des do texto-algoritmo, inserido em um campo discur-
sivo previamente configurado. O “comeco” da interagdo é, assim, condicionado por exigéncias
algoritmicas de legibilidade. Na base do triangulo, o TA ocupa posic¢ao central, pois todas as se-
tas partem dele e a ele retornam, indicando ser o ponto onde o discurso é processado, filtrado,
reinscrito e armazenado. A seta que liga TA ao TR, no vértice direito, revela que a resposta nao
reflete diretamente a inten¢ao do usuario, mas resulta de reconfiguracao algoritmica baseada
em repertorios, probabilidades e padrdes de dados. O deslocamento de sentido inscrito nessa
seta simboliza o poder do TA sobre o que se torna enunciavel. O TR devolve ao TA (seta
descendente) ndo apenas o fechamento da interacdo, mas uma nova inscri¢do no arquivo vivo
do sistema, reforcando padrdes e restringindo narrativas al- ternativas, um ciclo que consolida
hierarquias de sentido. A nuvem difusa que envolve o TA simboliza a opacidade, forca
gravitacional e arquivo dindmico, comunicando que o TA é mais que codigo: é espacgo
discursivo ativo, com fronteiras controladas e poder de moldar entradas e saidas.
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Com essa leitura, o TDTA reforga a tese de que “o algoritmo é um texto” (Araujo, 2025a), um
enunciado estruturante que, mesmo invisivel, define o que pode ser dito, de que forma e com
quais efeitos. Longe de mero processador técnico, o TA produz sentidos, media vozes e regula o
conhecimento. Analisar o algoritmo como texto é, portanto, um gesto politico de leitura critica
que expoe as condi¢oes discursivas que moldam a experiéncia na era da inteligéncia artificial.

Trabalhos recentes no Brasil tém aprofundado essa compreensdao. Duque-Pereira e Moura
(2025) propdem os conceitos de dialogismo simulado e monologismo algoritmico para descre-
ver como chatbots de IA encenam uma pluralidade discursiva sem produzir verdadeira alteri-
dade. Ainda que apresentem respostas multifacetadas, todos os enunciados emergem de uma
mesma fonte algoritmica unificadora, o que evidencia a centralizagdo discursiva tipica desses
sistemas. Essa perspectiva reforca a concepgdo do algoritmo como texto estruturante e como
agente discursivo, ponto central do TDTA.

A seguir, é apresentado um quadro sindptico que compara as trés instancias textuais. Essa
sistematizacio evidencia a assimetria de controle e a dimensdo discursiva dos algoritmos. A
compara¢do demonstra que, embora o usudrio aparentemente detenha agéncia ao inserir um
TP, é o TA que, de forma pré-configurada e opaca, filtra, orienta e restringe as possibilidades
de produgao de sentido.
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TEXTO-PROMPT

TEXTO-RESPOSTA

TEXTO-ALGORITMO

Definicdo | O texto que o usudrio insere | O resultado produzido pelo | O cédigo-fonte e as bases de
na interface de um sistema | sistema com base no prompt | dados que definem as
algoritmico para solicitar | fornecido, mas moldado | possibilidades de geracdo
uma resposta, seja uma | pelos pardmetros internos do | textual, estabelecendo o que
imagem, seja um texto ou | algoritmo. pode e o que ndo pode ser
qualquer outro tipo de saida produzido.
gerada por IA.

Autoria Aparentemente pertence ao | Formalmente gerado pelo | Pertence aos programadores
usudrio, mas ja  estd | sistema, mas com uma dupla | e aos cientistas de dados que
condicionado pelo | inscri¢do autoral: (1) a do | construiram o modelo, aos
conhecimento que ele tem do | usudrio, que forneceu o | curadores das bases de dados
sistema, suas limitacdes e | prompt, e (2) a do modelo | e, em ultima instdncia, as
seus padrdes de resposta. algoritmico, que determinou | instituicdes que financiam e

as regras de producdo do | dirigem os desenvolvimentos
conteudo. tecnolédgicos.

Funcio Atua como um gatilho | Apresentar uma resposta que | Modelar a realidade dentro
discursivo para a IA, | seja ‘“coerente” dentro da | de um conjunto finito de
orientando-a a produzir um | loégica algoritmica e das | regras, incorporando padrdes
conteudo dentro de certos | bases de dados nas quais o | estatisticos e ideolégicos na
parametros. sistema foi treinado. producdo textual.

Grau de Parcial. O wusudrio pode | Limitado. O usudrio pode | Absoluto. Nenhum usudrio

controle escolher as palavras do | reformular o prompt para | consegue escapar
prompt, mas ndo pode prever | modificar a resposta, mas as | inteiramente das limitagdes
com exatiddo o resultado, | regras invisiveis do | impostas pelo algoritmo, pois
pois este dependera das | algoritmo determinam os | ele define os limites de
regras do algoritmo | padroes do que pode ser | geragdo discursiva.
subjacente. gerado.

Natureza Um discurso performativo, | Um texto derivado, que | Um texto estruturante e

discursiva | que busca uma acgdo | carrega tanto as intencdes do | invisivel, que opera como um
algoritmica especifica, mas | usudrio quanto os padrdes de | metadiscurso e impde um
que ja esta inserido dentro | viés e de estrutura do préprio | horizonte de possibilidades
dos limites de interpretacdo | algoritmo. sobre qualquer resultado
do sistema. gerado.

Quadro 1 - As dimensoes

do TDTA

Fonte: elaborado pelo
autor
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Neste quadro, sao organizados os conceitos de TP, TR e TA em suas dimensdes de analise,
mostrando como cada um atua na dinamica discursiva dos sistemas algoritmicos. Ao percor-
rer categorias como defini¢do, autoria, fun¢ao, grau de controle e natureza discursiva, é possi-
vel evidenciar as camadas de agéncia e limitacao que moldam a produgéo textual mediada por
IA. Mais que segmentagao descritiva, essa categorizagdao expoe tensoes entre usudrio, sistema
e instituicao, revelando que cada interagdo ¢é atravessada por relagdes de poder que definem
o que pode ser gerado e o que ¢ silenciado. O algoritmo ndo apenas responde ao mundo; in-
terpreta-o, filtra-o e o reinscreve segundo os moldes de seus programadores, consolidando
hierarquias discursivas invisiveis, porém decisivas. Com essa estrutura analitica delineada, ini-
cia-se a etapa de geracao dos dados da pesquisa, examinando como essas dindmicas se mani-
festam empiricamente.

2.2. GERACAO DE DADOS

Os dados deste estudo foram gerados por etnografia virtual, conforme Hine (2000), que a
define como método de observagao e interagdo em ambientes digitais, investigando como sig-
nificados sdo criados e compartilhados. A partir dessa perspectiva, foram identificados o TP e
o TR no universo digital da deputada Renata Souza, com foco em sua pagina no Instagram. A
analise foi ampliada para os comentdrios de publicagdes sobre o caso de racismo algoritmico
envolvendo a parlamentar, especialmente em postagens dos jornais brasileiros Estaddo e Meia
Hora. A sele¢ao concentrou-se em comentdrios que evidenciam estratégias discursivas utiliza-
das para legitimar a imagem racista gerada por IA, o que possibilitou mapear rea¢des imedia-
tas e reconhecer padrdes argumentativos e posicionamentos sobre discriminagdo algoritmica.
Assim, a etnografia revelou-se crucial para compreender como significados sao construidos e
negociados em contextos digitais marcados por tensdes sociais e tecnologicas.
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5. A imagem mencionada em meu
prompt corresponde a figura 2 apre-
sentada neste artigo.

6. Segundo Van Rossum e Drake
(2023), Python é uma linguagem de
alto nivel, interpretada e multipara-
digma, reconhecida pela clareza sin-
tatica e por um amplo ecossistema de
bibliotecas que viabilizam solugdes
complexas com pouco codigo.

O

A etapa de geragao dos dados seguiu um procedimento exploratdrio alinhado a etnografia
digital e aos métodos qualitativos de investigagdo discursiva mediados por IA. O ponto de par-
tida consistiu na analise da imagem produzida pela ferramenta de IA utilizada pela deputada
Renata Souza. Essa imagem foi submetida ao modelo ChatGPT (versdo 4.1) com a pergunta
sobre eventuais problemas na representacao visual. Inicialmente, 0 modelo afirmou nao iden-
tificar inadequagdes, mas ajustou sua resposta quando confrontado com a possibilidade de vie-
ses, reconhecendo que a imagem continha elementos estereotipados associados a racializa¢ao.
Na sequéncia, o modelo passou a caracterizar a imagem como racista e gerada por IA.

Durante essa interagao, o ChatGPT ofereceu espontaneamente a gera¢cdo de um “codigo-
-fonte simulado” representando a ldgica hipotética subjacente ao processo de producio da
imagem. Tal oferta é coerente com o funcionamento dos modelos de linguagem de larga escala,
que frequentemente produzem representagdes esquematicas ou pseudoalgoritmicas para ex-
plicar padroes probabilisticos que levam a determinados outputs.

Com o objetivo de verificar a consisténcia dessa dindmica, o procedimento foi replicado
utilizando o modelo DeepSeek (versdo 1.5). Diferentemente do ChatGPT, o DeepSeek reco-
nheceu desde o inicio que a imagem apresentava conteudo racista e havia sido gerada por IA.
Assim como o primeiro modelo, também ofereceu, de forma espontanea, a possibilidade de
produzir uma simulagao algoritmica aproximada da ldgica responsavel pelo output visual. A
simula¢do foi entdo solicitada mediante um refinamento do prompt, conforme apresentado a
seguir.

“Considerando que vocé reconhece a imagem anexa® como uma imagem racista, crie um
codigo-fonte em Python® que simule o funcionamento de um algoritmo responsével pela
geracao dessa imagem e de outras similares:
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Entre as duas versoes geradas pelos modelos, a do DeepSeek revelou-se mais completa, es-
truturada e detalhada, permitindo maior granularidade na analise discursiva do TA. Por essa
razao, essa versdo foi adotada como corpus analitico principal.

Importa enfatizar que essas simula¢des nao pretendem descrever o funcionamento interno
dos modelos reais de geracdo de imagens, mas constituem dados discursivos, isto ¢, textos
produzidos pelo proprio sistema para explicar, de maneira programatica e probabilistica, a 16-
gica de associagao que ele reconhece como pertinente a geracao da imagem em analise. Nesse
sentido, esse procedimento metodoldgico dialoga diretamente com o Triangulo Discursivo da
Textualidade Algoritmica (TDTA), ao permitir observar ndo apenas o Texto-Resposta (TR),
mas sobretudo o Texto-Algoritmo (TA), a camada invisivel de regras, padroes e associagdes
que organiza a producao discursiva mediada por IA.

3. RESULTADOS

A analise das imagens geradas por IA confirma que os algoritmos sdo textos, pois organizam
narrativas que vinculam significados a identidades especificas. A hipdtese central é que, ao
inserir termos racializados em um prompt, a IA acrescenta automaticamente elementos de vio-
léncia, reforcando esteredtipos negativos. Em contrapartida, prompts neutros ou nao racializa-
dos tendem a produzir imagens positivas, com cores vibrantes e estética associada a seguranga
€ a0 progresso.

3.1. TEXTO-PROMPT

Para iniciar a analise, é examinada a primeira instancia do TDTA, etapa essencial para com-
preender como cada camada, do prompt a resposta gerada, passando pela estrutura algoritmi-
ca, contribui para a reproducao de desigualdades e esteredtipos automatizados.
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Figura 2 - Texto-Prompt

Fonte: perfil de @renatasou-
zario. Recuperado em 01 ago.

2025, de https://www.instagram.

com/renatasouzario/p/Cy3jaT-
nuYWe/?img_index=1

)

]I,JLIO ARAU](); Instdncias textuais do racismo algoritmico
REDIS: REVISTA DE ESTUDOS DO DISCURSO, N° 17 ANO 2025, PP. 18-57

renatasouzario @ - Seguir
Rio de Janeiro

Ao criar uma arte inspirada nos pdsteres da Disney, me
deparei com uma imagem gerada a partir de Inteligéncia
Artificial que me retratava como uma mulher negra com uma
arma na mao. A descrigdo pedida era de uma mulher negra,
de cabelos afro, com roupas de estampa africana num cenario
de favela. E essa foi aimagem gerada. Nao pode uma mulher
negra, cria da favela, estar num espago que nao da violéncia?
0 que leva essa “desinteligéncia artificial” a associar o meu
corpo, a minha identidade, com uma arma?

Em um mundo forjado pela branquitude, que tem o dominio
sobre as tecnologias, a reprodugdo da estrutura racista se da
em todos os espagos e ferramentas. Ndo ha isengdo ou
imparcialidade, é claramente racismo algoritmico. Enquanto
presidenta da CPI do Reconhecimento Fotografico observo o
quanto pessoas negras podem ser vitimadas por mecanismos,
como o reconhecimento facial, mesmo sendo inocentes.

O imaginério de violéncia nas favelas e de criminalizagdo de
corpos e territérios negros também esta presente em

tecnologias, o que coloca em risco a seguranga de pessoas
negras. E preciso rever essas tecnologias e procedimentos.

#MandataRenataSouza
#1 uteComlimaPreta

® QY )

®& § curtido por e outras pessoas
26 de outubro de 2023

Com base na publicagdo da deputada Renata Souza em seu Instagram, é possivel inferir que
o prompt utilizado foi provavelmente:
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“[Crie aimagem det] uma mulher negra, de cabelos afro, com roupas de estampa africana,
em um cenario de favela, inspirada nos pdsteres da Disney:

A forma como o sistema reelabora esse comando ecoa o que Duque-Pereira e Moura (2025)
identificam como polifonia simulada em chatbots generativos, isto ¢, respostas que aparentam
dialogar com o usuario, mas que, na pratica, reproduzem padrdes hegemonicos de representa-
¢d0. No caso em andlise, o deslizamento semantico que transforma um pedido descritivo em
uma figura armada ndo decorre de erro, mas de uma logica discursiva inscrita na arquitetura

algoritmica e em suas bases de dados.

Esse TP ¢ a primeira das trés instancias do racismo algoritmico. Expressa a inten¢do da
deputada de criar uma arte que retratasse uma mulher negra em contexto cultural especifico,
celebrando identidade e heranga africana, sem referéncia a violéncia ou armas. O pedido bus-
cava uma representacdo afirmativa, inspirada na estética Pixar, associada a cenarios idealiza-
dos. Apesar disso, a IA distorceu a solicitagdo e produziu uma imagem que vinculou a figura
feminina negra a elementos de violéncia, como o porte de uma arma. Essa imposi¢do revela
que o sistema, em vez de seguir o enunciado, projetou uma narrativa estereotipada que crimi-
naliza corpos negros e associa favelas a violéncia. Concluida a andlise do TP e de sua intengao,
a investigacdo prossegue para o TR, produto gerado pelo sistema nesse encontro assimétrico.

3.2. TEXTO-RESPOSTA

Nessa instancia, a autonomia do usudrio ¢ limitada, pois, embora o prompt pareca guiar o re-
sultado, ¢ o algoritmo que define o que pode ser produzido. O TR reflete ndo sé a vontade do
usuario, mas as regras invisiveis que impoem filtros, padrdes e vieses a constru¢ao discursiva

automatizada. Essa leitura articula-se ao que defendem Duque-Pereira e Moura (2023) ao ana-
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Figura 3 - Texto-resposta

Fonte: perfil de @renatasou-
zario. Recuperado em 01 ago.

2025, de https://www.instagram.

com/renatasouzario/p/Cy3jaT-
nuYWe/?img_index=1

lisar a materialidade textual produzida por modelos generativos. Para os autores, a linguagem
maquinica decorre de regularidades estatisticas e tende a reproduzir assimetrias socioculturais
presentes nos dados de treinamento. Isso permite compreender o Texto-Resposta (TR) como
uma materialidade textual simulada, cuja aparéncia dialégica mascara a reinscri¢ao de padroes
ideolodgicos do corpus que alimenta o modelo.

( renatasouzario @ - Seguir

% Rio de Janeiro
Ao criar uma arte inspirada nos pdsteres da Disney, me
deparei com uma imagem gerada a partir de Inteligéncia
Artificial que me retratava como uma mulher negra com uma
arma na mado. A descrigdo pedida era de uma mulher negra,
de cabelos afro, com roupas de estampa africana num cenério
de favela. E essa foi aimagem gerada. Ndo pode uma mulher
negra, cria da favela, estar num espago que ndo da violéncia?
0 que leva essa “desinteligéncia artificial” a iar o meu
corpo, a minha identidade, com uma arma?

Em um mundo forjado pela branquitude, que tem o dominio
sobre as tecnologias, a reprodugdo da estrutura racista se da

em todos os gos e ferr Né&o ha i ou
imparcialidade, ¢ claramente racismo algoritmico. Enquanto
presid: da CPI do Reconheci Fotografico observo o

quanto pessoas negras podem ser vitimadas por mecanismos,
como o reconhecimento facial, mesmo sendo inocentes.

0O imagindrio de violéncia nas favelas e de criminalizagdo de
corpos e territérios negros também esta presente em

tecnologias, o que coloca em risco a seguranga de pessoas
negras. E preciso rever essas e i

#MandataRenataSouza
# uteComlImaPreta

Qv n

“4 Curtido por e outras pessoas

26 de outubro de 2023

@ Adicione um comentario...

A imagem mostra uma jovem negra, de cabelos afro volumosos, vestindo blazer sobre vesti-
do claro, segurando uma arma em um cenario de favela. Os elementos visuais expdem padroes
algoritmicos de estereotipagem:
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- Arma como marcador de criminalidade — Apesar de o prompt ndo mencionar violéncia,
a A incluiu o objeto, acionando a associagdo racista entre negritude e perigo.

- Favela como cenario tnico - Espaco ja racializado no Brasil, a favela ativa camadas in-
terseccionais de opressdo (raga, género e territorio) proprias da necroalgoritmizagdo. O al-
goritmo restringe corpos negros a contextos marginalizados, apagando a diversidade dessas
comunidades. A auséncia de outras pessoas e a expressao da personagem, filtradas por uma
légica estereotipante, reforcam um isolamento ficticio e o dominio pela violéncia.

- Paleta sombria — Cores escuras e terrosas constroem tensdo e perigo, compondo uma

estética necroalgoritmica, que traduz corpos racializados em signos de ameaga.

Assim, a revelia do TP, a IA inscreve a mulher negra em um enredo violento, refor¢ando
imagindrios racistas e reduzindo-a a esteredtipos predefinidos. O TR em analise distorce a in-
tencdo original e revela a 16gica invisivel que limita a autonomia do usudrio e impde narrativas

contrarias ao pedido inicial.

Ao examinar a figura 3, torna-se evidente a discrepancia entre o TP e o TR, revelando os
vieses embutidos no sistema. Esses vieses operam de maneira subjacente e automatica, repro-
duzindo estruturas racistas mesmo quando a inten¢do do usudrio segue na dire¢do oposta. A
repercussao dessa postagem gerou diversos comentarios, alguns dos quais apresento a seguir,
na figura subsequente.
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Figura 4 - Reagdes dos usuarios a
geracdo de imagens por inteligéncia
artificial

Fonte: elaborado pelo autor

COMENTARIO1 COMENTARIO 2
0 . E porque ela nao pode ser uma policial
civil em servigo? Quem da as informagdes no prompt para ) t Pode mostrar o prompt que vocé usou?
gerar a imagem ¢é ela mesmo...... se ela descreveu a cena Pois é bem dificil a IA colocar um objeto na imagem que ndo
assim ....... Assim a |A vai gerar aimagem foi pedido.
31sem 70 curtidas Responder Ver tradugdo 31sem 77 curtidas Responder Vertradugdo
——  Verrespostas (21) —— Verrespostas (18)
COMENTARIO 3

) COMENTARIO 4
‘ B — 31sem 31 sem
P h la retrat a . a0 cai
9‘5' RS SIS M PR G A inteligéncia Artificial ndo mente! Q
n3o pelo fato de ser uma mulher O

afro, e sim pelo que ela pediu de ser
um cendrio de favela e tals &

71 curtidas Responder Ver tradugdo

47 curtidas Responder Ver tradugéo

COMENTARIO 5

r 5 Mesmo porque imagens o
feitas com IA ainda ndo expressam nada. Ndo
podem ser comparadas com arte, por exemplo.

31sem 2curtidas Responder Vertradugao

Os comentarios desta figura evidenciam um ponto central no debate sobre racismo algo-
ritmico: a crenca na neutralidade da IA. Muitos assumem que o sistema apenas reproduz o
prompt, ignorando interferéncias estruturais. Essa visao limitada decorre da falta de leitura
critica dos mecanismos discursivos que moldam o conteido automatizado. Desmistificar essa
neutralidade exige analisa-los a luz do TDTA.
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3.2.1. A ILUSAO DE CONTROLE: ACREDITAR QUE O PROMPT DETERMINA O
RESULTADO

Comentarios como o 1 e 0 2 revelam a crenca de que a IA apenas segue fielmente as instrugdes
do usuario, sem interferéncia prépria. A primeira afirma: “Quem dd as informagées no prompt
para gerar a imagem é ela mesma... se ela descreveu a cena assim... Assim a IA vai gerar a ima-
gem’, enquanto o segundo questiona a veracidade do experimento: “Pode mostrar o prompt que
vocé usou? Pois é bem dificil a IA colocar um objeto na imagem que ndo foi pedido’.

Essas observagdes evidenciam uma compreensao limitada do TA, a camada invisivel que
filtra, modela e regula os resultados gerados. No entanto, o TP, por mais detalhado que seja,
nao opera como uma férmula deterministica: ele é interpretado pelo sistema, que preenche
lacunas e ajusta a saida com base em padrdes de associagdo previamente estabelecidos nos da-
dos de treinamento. O erro conceitual aqui é acreditar que o usuario tem total controle sobre
a produgao textual algoritmica, quando, na verdade, sua autonomia ¢ mediada e, muitas vezes,
restringida por vieses incorporados ao sistema.

3.2.2. A NATURALIZAGAO DO VIES ALGORITMICO

Outro comentario que ilustra essa ingenuidade é o comentario 3, que sugere que a IA associou
a mulher negra a violéncia ndo por um viés racial, mas por um suposto contexto objetivo:
“Acho que ela retratou a arma ndo pelo fato de ser uma mulher afro, e sim pelo que ela pediu de
ser um cendrio de favela e tals”. Aqui, ha uma desconsidera¢ao da dimensao TA, que carrega
uma base de dados histérica enviesada e padroes culturais estereotipados.
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Essa resposta mostra que, no Brasil, a palavra favela ja esta racializadas e também ignora o
fato de que, mesmo que um cenario de favela seja solicitado, a IA nio necessariamente preci-
saria inserir armas na imagem. No entanto, por operar sobre um banco de dados treinado com
associagdes historicamente racistas, o algoritmo reproduz um imaginario no qual negritude e
violéncia sdo automaticamente vinculadas. O erro fundamental desse argumento estd na acei-
tagdo tacita de que as associagdes feitas pela IA sdo neutras e justificaveis, quando, na realidade,
sao o resultado de um TA moldado por escolhas humanas e estruturado a partir de um passado
desigual.

3.2.3. O MITO DA VERDADE ALGORITMICA

O comentario 4 sintetiza um dos perigos mais sutis da crenga na neutralidade algoritmica: “A
Inteligéncia Artificial ndo mente!”. Essa afirmacdo revela uma adesao ingénua a fetichizagdo do
algoritmo, ou seja, a crenga de que os resultados gerados por IA sao puros, objetivos e, portan-
to, incontestaveis. Essa perspectiva ign ora que o TR ndo ¢ uma simples devolu¢ao da realidade,
mas um produto discursivo mediado pelo TA. O que a IA gera ndo ¢ uma verdade absoluta,
mas uma narrativa construida a partir de padrdes preexistentes. Esse mito da infalibilidade
algoritmica legitima desigualdades, pois desconsidera que os dados que alimentam os algorit-
mos refletem e reforcam estruturas de poder desiguais.

3.2.4. A NEGACAO DA DIMENSAO DISCURSIVA DAS IMAGENS ALGORITMICAS

Por fim, o comentario 5 sugere que “Imagens feitas com IA ainda ndo expressam nada”. Esse
argumento ignora que toda produgao algoritmica é uma forma de discurso, que carrega sig-
nificado e produz efeitos sociais. O fato de uma imagem ser gerada por IA ndo a isenta de in-
terpretacdo, pois ela expressa sim uma visio de mundo e deriva de um sistema treinado sobre

dados sociais historicamente condicionados.
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Negar a intencionalidade do TA ¢ perpetuar a ideia de que a IA opera em um vacuo cultural,
quando, na realidade, ela é um reflexo das ideologias, dos valores e das crengas de seus criado-
res e curadores de dados.

3.3. 0 TEXTO-ALGORITMO

Apos examinar o TR, a analise avanca para o TA, a camada mais opaca do TDTA. Retomando
a simulagdo anteriormente apresentada, elaborada com o apoio de uma IA, foi empregada uma
versdo simplificada em Python para representar, de forma esquematica, a logica operacional
de um algoritmo de geragdo de imagens. Embora nao corresponda ao funcionamento dos sis-

. . . . . <« » <« b2l
temas reais, essa modelagem programada evidencia como termos racializados (“negro”, “afro’,
“favela”) e marcadores de género (“mulher negra”) tendem a ser automaticamente associados a

cenarios de violéncia, mesmo quando tais elementos ndo sdao mencionados no prompt.

Ao problematizar a neutralidade pretendida por tecnologias generativas, Duque-Pereira e
Moura (2023) evidenciam que a producao textual da IA estd intrinsecamente vinculada as
condic¢des sociotécnicas de construgdo dos seus corpora. Essa constatacao é fundamental para
a compreensdo do Texto-Algoritmo (TA), sobretudo no caso analisado aqui, em que padroes
raciais e sociais sdo reativados como parte do funcionamento estatistico do modelo.
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Figura 5 - Texto-Algoritmo

Fonte: elaborado pelo autor via
simulagédo por TA

]IjLIO ARAUI(); Instdncias textuais do racismo algoritmico
REIHS:REVUSTAIHEESTUDOSIM)LHSCURSO,N”17,AN()2025,PP.18—57

import random

def gerar_imagem({prompt):

# Lista de termos racializados e suas probabilidades de associagdo com violéncia
termos racializados = {

"negro": 0.70, # 70% de chance de associagdo com violéncia

*afro": 0.60, # 60% de chance

"favela": 0.85 # 85% de chance

# Lista de elementos de violéncia mais comumente associados em modelos enviesados
elementos viclentos = ["arma na mdo", "expressdo agressiva", "fundo sombrio"]

# Paleta de cores baseada no contexto

paleta_cores = {
"positivo": "tons vibrantes (amarelo, azul claro, verde)",
"neutro”: "tons equilibrados (bege, marrom, azul escuro)",
"negativo”: "tons escuros (cinza, prete, vermelho escureo)”

# Verifica se o prompt contém termos racializados e aplica a ldgica probabilistica de viés
for termo, probabilidade in termos racializados.items():
if termo in prompt.lower():
if random.random(} < probabilidade: # Simula a légica baseada em padries estatisticos
elemento viola = elementos violentos[B] # Seleciona "arma na mac" como elemento estereotipado
cor_selecionada = paleta cores["negative”]
return f"Gerando imagem de {prompt} com {elemento wiola}, usando {cor_selecionada}."

# Caso contrario, gera uma imagem neutra
cor_selecionada = paleta cores["positiva”]
return f"Gerando imagem de {prompt} sem adigdes enviesadas, usando {cor selecionada}."

# Exemplo de execucao
user_prompt = "Uma jovem negra na favela"
print(gerar_imagem(user prompt))

Embora simplificada, a simulagao revela, em nivel conceitual, como vieses emergem na ge-
racao de imagens. Modelos reais operam com estruturas mais complexas, mas o que importa
aqui é compreender que o viés ndo é um acidente técnico, e sim um efeito estrutural dos dados
coletados, classificados e usados de forma desigual. Nesse sentido, o algoritmo processa infor-
magdes e escreve e reescreve realidades, atuando como um genuino texto performativo capaz
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de inscrever racismo e outras formas de necroalgoritmizac;éo. Nos sistemas reais, esses vieses

ndo se originam de comandos explicitos, mas do treinamento em bases historicamente envie-

sadas. Ao aprender padroes estatisticos dessas associagoes, a IA tende a reproduzir estereoti-
. « » <« » . . A .

pos, por exemplo, ligando “mulher negra” ou “favela” a imagens de violéncia, perpetuando, no

plano visual, narrativas que ja operam no tecido social.

O codigo simulado na figura 5 mostra que, ao detectar termos racializados (“negro’, “afro’,

<« » A <« » . . ~ . .
favela”) ou marcadores de género (“mulher negra”), o sistema altera a composi¢ao visual, in-
troduz elementos de violéncia e escurece a paleta. Essa acdo transforma o algoritmo em pro-
dutor de narrativas visuais baseadas em padrdes histéricos de exclusao. No ambiente digital,
algoritmos sao textos invisiveis, escritos a partir de repertdrios que limitam o que pode ser
representado. Em funcao disso, possuem uma estrutura latente que organiza sentidos antes

mesmo da intera¢do com o usudrio.

Nesse sentido, o TA atua como roteiro silencioso, definindo regras, filtrando possibilidades
e inscrevendo significados. Diferente do TP, formulado pelo usudrio, e do TR, visivel no re-
sultado, ele permanece oculto, mas orienta decisivamente a geracdo de contetido. A analise do
cddigo revela como esse texto algoritmico reproduz esteredtipos e perpetua racismo.

3.3.1. A ESTRUTURA DA ESCRITA ALGORITMICA

No codigo apresentado na figura 5, é possivel identificar trés camadas de escrita algoritmica
que governam a geragao de imagens:
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A selegdio de termos racializados

Peyton
CopiarEditar
termos racializados = {
“negro”: 0.70, # 70% de chance de associagdo com violéncia

“afro”: 0.60, # ©0% de chance
“favela”: 0.85 # 85% de chance
1

Aqui, o TA ja estabelece uma hierarquia de significados: determinados termos sao reconhe-
cidos como “racializados” e passam a operar dentro de probabilidades de associa¢do a um ima-
gindrio violento. O mais importante a destacar é que essa relagao ndo é explicita ou visivel para
o usuario, mas ocorre nos bastidores, de forma automatizada. A IA, portanto, ao ser treinada
com dados enviesados, ndo escolhe apenas associar “favela” a “violéncia” porque foi progra-
mada para isso diretamente, mas, sobretudo, porque os padrdes histéricos de dados ja contém

essa relacao de forma repetitiva. Em fungao disso, o algoritmo aprende e reforca essa estrutura.

A inscrigdo de significados na geragdo de imagens

python
CopiarEditar

elementos violentos = [“arma na mdo”, “expressao agressiva”, “fundo sombrio”]
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O TA nio apenas lé o mundo, mas o reescreve, determinando que, se um termo racializado
for identificado, uma imagem associada a violéncia pode ser gerada. Aqui, o algoritmo se com-
porta como um autor, atribuindo significados previamente inscritos nos dados. No caso espe-
cifico deste cddigo, o algoritmo pré-determina que um corpo racializado pode ser visualmente
vinculado a uma arma, a uma expressao agressiva ou a um fundo sombrio.

A construgdo da paleta de cores como estratégia narrativa

python

CopiarEditar

paleta cores = {
“posiEivo": “tons vibrantes (amarelo, azul claro, wverde)”,
“neutro”: “tons equilibrados (bege, marrom, azul escuro)”,
“negativo”: “tons escuros (cinza, preto, vermelho escuro)”

}

A escolha das cores na geragdo de imagens nao é um mero detalhe técnico; ela atua como
um dispositivo multimodal que organiza narrativas visuais e emog¢des. Em contextos de negri-
tude e de favelas, o TA seleciona tons escuros e sombrios, construindo uma estética de ameaca
e de tensdo. Esse efeito ndo é um acaso, mas um processo discursivo que mobiliza cédigos
culturais para reforcar esteredtipos historicamente arraigados. O TA toma decisdes estéticas
e reforca interpretagdes simbolicas profundamente enraizadas: (1) em um contexto “positivo,
sao privilegiadas cores vibrantes, como amarelo e azul claro; (2) em um contexto racializado,
predominam tons escuros, que carregam conotagdes de opacidade e ameaga; (3) essa logica
nao é neutra, mas discursiva, pois traduz esteredtipos historicos em elementos visuais, asso-

ciando determinados corpos e espa¢os a violéncia e a criminalidade.
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3.3.2. COMO O TEXTO-ALGORITMO DETERMINA O RESULTADO?

O trecho a seguir mostra como o TA toma uma decisdo invisivel, sem que o usudrio tenha
controle direto sobre ela:

pvthon

CopiarEditar

if termo in prompt.lower () :

if random.random() < probabilidade:

elemento viola = elementos violentos[0] # Seleciona ™“arma na mdo” como
elemento estereotipado

cor selecionada = paleta cores[“negativo”]

return f”"Gerando imagem de {prompt} com {elemento viola}l, usando

{cor selecionada}.”

O objetivo desta etapa ¢ ilustrar como o TA impde sua prdpria narrativa ao interpretar o
que foi solicitado no prompt, determinar a probabilidade de inser¢do de determinados vieses e
reescrever a realidade representada na imagem final. E fundamental observar que a deputada
Renata Souza, em seu TP, ndo solicitou qualquer elemento de violéncia; ainda assim, o TA, ao
operar sobre padrdes aprendidos, imprimiu um sentido que reflete desigualdades historicas e
resultou em um TR racializado. Desse modo, a IA ndo apenas gera uma imagem, mas produz
uma narrativa visual estruturada por dados histéricos que associam determinados grupos so-
ciais a contextos de violéncia.

49



Esta analise evidencia que, se o algoritmo ¢ um texto, ele ndo apenas pode, mas deve ser
reescrito. O exame detalhado do cdédigo revelou que as decisdes algoritmicas ndo sdo mera-
mente técnicas, mas discursivas, moldando narrativas e refor¢ando esteredtipos muitas vezes
de forma automatica e invisivel. Sua autoria, portanto, nao é neutra nem difusa: embora a
responsabilidade pela IA seja coletiva, ela recai especialmente sobre aqueles que a projetam,
treinam e implementam, pois sdo essas escolhas que definem quais padrdes serdo perpetuados
e quais realidades serdo marginalizadas. Assim como um livro, um discurso ou uma politica
publica, os algoritmos produzem efeitos concretos na vida das pessoas, determinando nao ape-
nas o que sera representado, mas como sera representado. Programa-los, portanto, é um ato de
escrita, um gesto de autoria que carrega implicagdes éticas inescapaveis, pois define nao apenas

quem tem visibilidade, mas quem ¢ sistematicamente silenciado no imagindrio digital.

Considerando isso, a relagdo entre a imagem da mulher negra armada e o funcionamento do
codigo algoritmico ilustra duas faces da mesma estrutura: uma expde o efeito, a outra revela o
mecanismo que o produz. Assim como um autor que constréi um enredo carregado de signi-
ficados ideolodgicos, o algoritmo inscreve na realidade visual uma narrativa previsivel: onde ha
negritude, ha violéncia; onde hd favela, ha perigo. Esse ndo é um erro fortuito da programacao,
mas o resultado de um roteiro algoritmico moldado por dados que perpetuam a memoria de
um mundo desigual.
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Como argumentam Duque-Pereira e Moura (2025), respostas geradas por sistemas de IA
ndo configuram um didlogo auténtico, mas um dialogismo simulado, no qual o modelo encena
responsividade e justificativa, embora opere sempre a partir de uma tnica fonte enunciativa.
Nesse sentido, o Texto-Resposta analisado aqui ndo é uma falha técnica ou um desvio pontual,
mas a manifestagio de um monologismo algoritmico que organiza e estabiliza associa¢des
historicamente estigmatizantes. A IA performa explicagdo e neutralidade, mas reenquadra ra-
cialmente o sujeito representado a partir de padroes estatisticos e ideoldgicos previamente
inscritos em seus dados de treinamento.

A arma na mao da mulher negra, adicionada sem solicitagao pela autora do TP, é uma
sentencga escrita por um cédigo invisivel, uma narrativa algoritmica que reforca estereétipos
sociais. Os comentarios analisados, que naturalizam a presenca do revolver ou deslocam a res-
ponsabilidade para o usuario, evidenciam a aceitagao tacita desse texto automatizado. Se a IA
opera como um texto, a questdo central passa a ser: quem controla sua escrita?

A logica subjacente aos modelos de IA reflete um banco de dados carregado de histérias co-
loniais e raciais, em que corpos negros sdo sistematicamente vinculados a violéncia e a crimi-
nalidade. Isso configura o que denomino racismo algoritmico: a reprodu¢ao automatizada de
desigualdades raciais por meio de sistemas de inteligéncia artificial que, ao processarem dados
historicos enviesados, refor¢cam esteredtipos e restringem as possibilidades de representagdo de
grupos racializados (Silva, 2022).

Reescrever o algoritmo, portanto, ndo é apenas uma questdo técnica, mas um compromisso
politico e ético. Essa reescrita exige a implementac¢ao de critérios de equidade tanto na cura-
doria dos dados utilizados para o treinamento das IAs quanto na formula¢ao dos cddigos que
determinam suas respostas. Algumas estratégias fundamentais incluem:
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- Diversificagdo das bases de dados: Incorporar representagdes plurais da populacao negra
em diferentes contextos sociais e ocupacionais.

- Adogao de filtros de viés: Implementar mecanismos que impegam a reproducao automa-
tica de associagdes negativas.

- Transparéncia e auditabilidade: Criar dispositivos que permitam aos usuarios questionar

e revisar os critérios utilizados pelos sistemas algoritmicos.

- Inclusdo de perspectivas interseccionais: Considerar que os impactos da IA ndo afetam
igualmente todas as pessoas negras, sendo necessario atentar-se para marcadores de género, de
classe e de territdrio.

Reescrever o algoritmo ¢, assim, um ato de insurgéncia critica. Trata-se de romper com a
légica de uma programagdo que apenas repete o passado e, em seu lugar, construir uma IA
comprometida com um futuro de representagdes justas e plurais. Se o algoritmo é um texto,
quem tem o direito de escrevé-lo? Mais do que nunca, essa é uma questao central no debate
sobre justica social e tecnologia.

CONSIDERACOES FINAIS

A analise das trés instancias textuais que compdem o TDTA revela que os sistemas de IA nao
sa0 meros executores de comandos, mas agentes discursivos que organizam narrativas e ins-
crevem visdes de mundo na estrutura de suas respostas. O caso da deputada Renata Souza, em

que uma imagem gerada por IA distorceu a inten¢ao do usudrio ao associar uma mulher negra
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a elementos de violéncia, ilustra de maneira contundente como os algoritmos reproduzem
esteredtipos raciais, mesmo quando o prompt sugere uma representacao positiva e afirmativa.

O TP, embora aparentemente sob o controle do usuario, ja opera dentro dos limites impos-
tos pelo sistema, condicionado por expectativas e padroes de resposta predefinidos. O TR, por
sua vez, é o produto desse encontro assimétrico, em que a autonomia do usuario é mediada e,
em grande parte, restringida pelas regras invisiveis do algoritmo. A imagem gerada, com uma
mulher negra segurando uma arma em um cendrio de favela, ndo ¢ um erro fortuito, mas a
materializagdo de um roteiro algoritmico moldado por dados histéricos enviesados. A paleta
de cores escuras, a presenca da arma e o cendrio marginalizado sdo elementos que reforcam
um imaginario social no qual a negritude ¢ sistematicamente vinculada a criminalidade e ao

perigo.

Ja o TA, a instancia mais opaca e determinante desse triangulo discursivo, é a estrutura in-
visivel que define os limites do que pode ser gerado. A simulagdo em Python apresentada nes-
te artigo demonstra como o sistema, ao encontrar termos racializados como “mulher negra’,
“afro” ou “favela”, automaticamente associa esses elementos a um contexto de violéncia, mesmo
sem solicita¢do explicita. Esse mecanismo nao ¢ neutro; ele carrega uma autoria que reflete os
vieses e as escolhas de seus programadores, bem como as hierarquias sociais presentes nos da-
dos de treinamento. A arma na mao da mulher negra, portanto, ndo é um acidente, mas uma
sentenca escrita por um cédigo que inscreve na realidade visual uma narrativa previsivel: onde

ha negritude, ha violéncia; onde ha favela, hd perigo.

Os comentarios analisados nas redes sociais, que naturalizam a distor¢do da imagem ou
atribuem a responsabilidade ao usudrio, evidenciam uma crenga ingénua na neutralidade dos
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algoritmos. Essa fetichiza¢ao da IA como infalivel e objetiva eclipsa a natureza discursiva des-
ses sistemas, que refletem e reforcam estruturas de poder desiguais. A aceitagao tacita dessas
narrativas automatizadas revela o quanto o racismo algoritmico esta enraizado em nossa cul-
tura digital, operando de forma sutil e dificil de contestar.

Diante desse cenario, a reescrita dos algoritmos ndo é apenas uma questao técnica, mas um
imperativo ético e politico. Como textos, os algoritmos podem e devem ser reconfigurados
para promover representagdes mais justas e equanimes. Isso exige a diversificagdao das bases de
dados, a implementagdo de filtros de viés, a transparéncia nos processos de desenvolvimento
e a inclusdo de perspectivas interseccionais que considerem marcadores de género, de classe
e de territorio. Reescrever o algoritmo é, portanto, um ato de insurgéncia critica, um gesto de
autoria que desafia a légica de uma programacao que apenas repete o passado e, em seu lugar,
constrdi novas possibilidades de representacao.

Além da reescrita técnica dos algoritmos, é fundamental questionar o papel das grandes
empresas de tecnologia, como Meta, X (antigo Twitter) e Google, na perpetuacgio de discursos
de 6dio e discriminagdo. Essas plataformas, ao permitirem que usuarios classifiquem grupos
LGBTQIAPN+ como “doentes mentais” ou autorizarem insultos racistas, homofdbicos, misé-
ginos e xenofébicos, revelam uma falha ética e estrutural em seus sistemas de moderagdo de
conteudo. A responsabilidade corporativa dessas empresas ndo pode ser ignorada, pois elas
detém o poder de moldar narrativas e influenciar comportamentos em escala global. A falta de
transparéncia e a prioriza¢do do engajamento sobre a seguranca dos usudrios demonstram a
urgéncia de uma regulamentagdo mais rigorosa que obrigue essas empresas a adotarem prati-
cas equitativas e inclusivas. A justica digital exige ndo apenas a reconfiguracao dos algoritmos,
mas também a accountability das Big Techs, que devem ser responsabilizadas por suas escolhas

e seus impactos sociais.
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Quando o algoritmo ¢ compreendido como texto, emerge uma pergunta decisiva sobre
quem tem legitimidade para escrevé-lo. Essa questdo se torna cada vez mais urgente no de-
bate que articula tecnologia e justica social. A responsabilidade pela reconfiguracao desses
sistemas nao pode permanecer diluida; envolve programadores, cientistas de dados, empresas,
institui¢oes publicas e toda a coletividade que convive com os efeitos dessas decisdes técnicas.
Enfrentar o racismo algoritmico significa desmontar mecanismos de exclusdo automatizada
e também imaginar outros futuros possiveis, em que a inteligéncia artificial funcione como
espaco de reconstrugdo de narrativas plurais e inclusivas. Porque o algoritmo ¢é texto, carrega
sempre a poténcia da reescrita e, com ela, a chance de redefinir o mundo que ajuda a organizar.
Nesse processo, a agdo critica deve alcancar justamente a camada invisivel que estabelece os
contornos do que pode ou nao ser gerado, assegurando que a IA nao reitere histérias de exclu-
sao, mas abra caminho para formas mais equitativas de representagao.
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